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Abstrakt

Tato bakalarskd prace se zabyva rozpozndvanim proevropského a protievropského
diskurzu v Ceském medialnim prostoru. Pravé média mohou totiz prostiednictvim
specifickych ramcti a sentimentii ovliviiovat postoje vefejnosti k evropské integraci.
Hlavnim cilem této prace je vytvofit klasifikacni model zaloZzeny na metodéch strojového
uceni s ucitelem (supervised machine learning, SML), ktery dokaze ptesné a spolehliveé
identifikovat sentiment a tematicky ramec v ¢eskych medialnich textech o Evropské unii.
Pro potfeby prace doslo v prvni fad¢ k vytvoreni trénovaciho datasetu obsahujici ¢lanky,
které byly dle kodovacich schémat zpracovany tradi¢ni obsahovou analyzou. Nasledné doslo
k ovéteni vykonnosti samotného klasifikaéniho modelu, ktery byl zaroven porovnavan
s jednodusi metodou "bag of words". Tato prace upozoriiuje na potencial vyuzivani modeld
zalozenych na metodach strojového uceni s ucitelem, které mohou nahradit zdlouhavé
tradicni metody analyz a pfispét k bliz§imu pochopeni evropského diskurzu v ceském

medidlnim prostredi.

Abstract

This bachelor thesis deals with the recognition of pro-European and anti-European
discourse in the Czech media space. It is the media that can influence public attitudes towards
European integration through specific frames and sentiments. The main goal of this thesis is
to develop a classification model based on supervised machine learning method that can
accurately and reliably identify sentiment and thematic frames in Czech media texts about
the European Union. For the purpose of this work, first of all, a training dataset containing
articles that were processed according to coding schemes by traditional content analysis was
created. Subsequently, the performance of the classification model itself was verified and
compared with the simpler "bag of words" method. This work highlights the potential of
using models based on machine learning methods with a teacher, which can replace lengthy
traditional analysis methods and contribute to a closer understanding of European discourse

in the Czech media space.
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Uvod

Analyza medialniho obsahu hraje v soucasném spolecenskovédnim vyzkumu stale
vyznamnéjsSi roli. S rostouci dostupnosti digitalnich textovych dat a rozvojem
automatizovanych metod jejich zpracovani se oteviraji nové moznosti, jak zkoumat medialni
pokryti riznych témat a jeho vliv na vefejné minéni. Jednou z oblasti, kterd v poslednich
letech pfitahuje zna¢nou pozornost vyzkumnikd, je medidlni obraz Evropské unie a proces

evropské integrace.

Obcané pii utvaieni svych nazorti na politické otazky do zna¢né miry spoléhaji na
informace zprostfedkované médii. To plati zejména u témat, s nimiz nemaji pfimou osobni
zku$enost, jako je pravé Evropska unie a jeji fungovani (Vliegenthart et al., 2008). Zptsob,
jakym média o EU informuji, vSak neni neutralni. Volbou specifickych ramci a vyjadfenim
uréitych sentimentli mohou ovliviiovat vnimani a postoje vefejnosti k evropské integraci
(Krzyzanowski, 2018). Analyza medidlnich rdmct a sentimentu ve vztahu k EU proto
predstavuje dilezity nastroj pro pochopeni dynamiky vefejného minéni a jeho interakce

s medialnim prostfedim.

Tato prace si klade za cil pfispét k vyzkumu medidlniho obrazu Evropské unie se
specifickym zaméfenim na ¢esky kontext, ktery byva v podobnych studiich ¢asto opomijen
(Vliegenthart et al., 2008; Krzyzanowski, 2018). Hlavnim zamérem je vyvinout robustni
klasifika¢ni model zaloZeny na metodach strojového uc€eni s ucitelem (supervised machine
learning, SML), ktery dokadZze spolehlivé identifikovat sentiment a tematické ramce
souvisejici s EU v ¢eskych medidlnich textech. Specificky se prace zaméfuje na vytvoreni
modelu, ktery by pred¢il tradi¢ni slovnikové metody, jako je bag of words (BoW), v piesnosti
klasifikace sentimentu. Tento pfistup ma potencial prekonat omezeni tradicnich metod

analyzy, jakym je asové naro¢né ru¢ni kodovani dokumentt, ¢imz poskytne efektivnéjsi a

vvvvvv

Teoreticka ¢ast prace se vénuje konceptudlnimu ukotveni vyzkumu v oblasti evropské
integrace, veiejného minéni a role médii. Dale jsou piedstaveny kli¢ové pojmy medialniho
rdmcovani a sentimentu, nasledné¢ jsou diskutovany moznosti jejich analyzy pomoci metod
strojového uceni. V empirické Casti je popsan proces vytvoreni korpusu medidlnich textd,
ptiprava dat, trénovani a evaluace klasifika¢niho modelu. Déle jsou prezentovany vysledky
modelu a diskutovany moZnosti a limity zvoleného ptistupu. Zavér shrnuje hlavni zjisténi a

nastifiuje potencial dal$iho vyzkumu v této oblasti.



I. Teoreticka Cast

Teoreticka Cast prace se zaméfuje na ti1 hlavni oblasti, které tvoti konceptualni rdmec pro
analyzu medialniho obrazu Evropské unie v ¢eském kontextu. V kapitole 1 je diskutovan
vztah mezi evropskou integraci a vefejnym minénim, véetné¢ vyvoje od "permisivniho
konsensu" k "omezujicimu nesouhlasu", dale faktory ovliviiujici postoje vefejnosti k EU.
V kapitole 2 je pozornost vénovana roli médii v informovani o evropskych tématech a jejich
vlivu na vnimani EU ze strany obc¢anti. V kapitole 3 jsou predstaveny koncepty medialniho
ramcovani a sentimentu jako klicové néstroje pro analyzu medidlniho obsahu. Dale jsou

predstaveny moznosti jejichz zkoumani pomoci metod strojového uceni s ucitelem.

1 Evropska integrace a vefejné minéni

Evropska unie stoji na prahu nové éry, kdy verejné minéni hraje klicovou roli v jejim
budoucim smétovani. Tato kapitola poskytuje teoreticky zdklad pro analyzu postojii obcanti

k EU a jejich vlivu na proces evropské integrace.

1.1 Vyvoj vztahu mezi evropskou integraci a vefejnym minénim

Vztah mezi evropskou integraci a vefejnym minénim prosel v priibéhu let vyznamnym
vyvojem. V pocatcich integracniho procesu byla vetfejnost do znacné miry vyloucena z
rozhodovani a prevladal tzv. "permisivni konsensus", kdy obc¢ané v podstaté pfenechavali
rozhodovani o evropské integraci politickym elitdim. Tento konsensus vychazel z
predpokladu, Ze evropskd integrace je predevSim technokratickym procesem, ktery
nevyzaduje pfimé zapojeni vetfejnosti. Elity tak mohly postupovat v integracnim procesu bez

vyznamného ohledu na postoje a preference ob&anii (Hooghe a Marks, 2009).

Situace se vSak zacala ménit v 90. letech 20. stoleti, kdy se evropska integrace stala vice
politizovanou a kontroverzni otdzkou. S piijetim Maastrichtské smlouvy v roce 1992 a
naslednym rozSifovanim kompetenci EU se integrace zacala dotykat stale SirS§tho okruhu
oblasti, které pfimo ovliviiovaly kaZzdodenni Zivot obcanil. Tim se zvysSila viditelnost EU a

zajem vefejnosti o déni na evropské urovni. (Hooghe a Marks, 2009)



Jak zdiraziuji Hobolt a Vries (2016), budouci smétovani EU je neoddélitelné spojeno s
podporou a postoji jejich obcani. Tento posun od "permissive consensus" k "constraining
dissensus" reflektuje rostouci politizaci evropskych témat a zvySujici se vyznam veiejného

minéni v procesu evropské integrace (Hooghe a Marks, 2009).

1.1.1 Od "permisivniho konsensu" k "constraining dissensus"

S rostouci politizaci evropskych témat se vetfejné minéni stalo dilezitym faktorem
ovlivitujicim proces integrace. Referenda o evropskych otazkach, jako bylo naptiklad
referendum o Maastrichtské smlouveé ve Francii a Dansku v roce 1992, referendum o
Smlouvé z Nice v Irsku v roce 2001 nebo referendum o Lisabonské smlouvé v Irsku v roce
2008, ukazala, ze vefejné minéni mize mit zdsadni dopad na dalsi vyvoj integrace (De Vries,
2018). V piipadé odmitnuti navrhovanych zmén v referendu byly vlady nuceny vyjednat

vyjimky nebo dodatecné zaruky, aby ziskaly souhlas svych obcanii.

Tento posun od "permissive consensus" k "constraining dissensus" odrazi rostouci
vyznam vefejného minéni v procesu evropské integrace. Elity jiz nemohou postupovat bez
ohledu na postoje obcanil, ale musi brat v tvahu mozné reakce vefejnosti a snazit se ziskat
jeji podporu pro dalsi integraéni kroky. To vede k vétSi opatrnosti a zdrzenlivosti pfi
navrhovani a prosazovani vyznamnych zmén v instituciondlni struktufe a fungovani EU

(Hooghe a Marks, 2009).

1.1.2 Rostouci politizace evropskych témat

S tim, jak se evropské integrace dotyka stile SirSiho okruhu oblasti, roste také jeji
politizace. Evropska témata se stdvaji pfedmétem vnitrostatni politické soutéZe a vetejné
debaty. Politicti aktéfi, jako jsou politické strany, zajmové skupiny a socidlni hnuti, se stale
vice zapojuji do diskusi o evropské integraci a snazi se mobilizovat vefejnost ve prospéch

svych postoji (Paul Statham a Hans-Jorg Trenz, 2012).

Hooghe a Marks (2007) v této souvislosti hovoii o "politice politizace" evropské
integrace. Podle nich se evropska integrace stala pfedmétem strategické soutéze mezi
politickymi aktéry, ktefi se snazi vyuzit evropska témata k prosazeni svych z4jmi a ziskéni
podpory volici. Tato soutéz se odehrava jak na narodni, tak na evropské irovni a ovliviiuje

podobu a dynamiku integra¢niho procesu.



Politizace evropské integrace mé riizné podoby a projevy v jednotlivych clenskych
statech. Zavisi na faktorech jako je sila euroskeptickych stran, postoje hlavnich politickych
aktérii, mira zapojeni zem¢ do integracniho procesu nebo vniméni narodnich zajmi ve
vztahu k EU. Obecné vSak plati, Ze s rostouci politizaci evropskych témat se zvySuje vyznam
vefejného minéni a schopnost obcanll ovliviiovat sméfovani evropské integrace (De Wilde a

Ziirn, 2012).

1.2 Faktory ovliviiyjici postoje k EU a evropské integraci

Vyzkum vetfejného minéni o evropskeé integraci se postupné vyvijel od zédkladnich studii
zamétenych na podporu integrace k analyzam Sir$i Skaly postojl, véetné euroskepticismu
(Sanchez-Cuenca, 2000 ; Hooghe, 2007). Kli¢ovou otazkou zustava, co formuje riznorodé
postoje k EU a jeji integraci. V tomto kontextu se objevuji tii hlavni pfistupy k vysvétleni
podpory EU: utilitarni pfistupy, identitni motivace a vliv narodniho politického kontextu

(Boomgaarden et al., 2011).

1.2.1 Utilitarni ptistupy

Utilitarni pfistup vychdzi z predpokladu, ze 1idé posuzuji evropskou integraci na zakladé
jejich oc¢ekavanych piinosit a ndkladd. Tento pfistup se zamétuje na ekonomické faktory,
jako je rist HDP, mira nezaméstnanosti nebo inflace. Zkouma jejich vliv na postoje k EU
(Anderson a Reichert, 1995).

Zastanci utilitarniho pfistupu argumentuji, Ze lidé, ktefi maji vyssi ptijmy, lepsi vzdélani
a pracuji v odvétvich, ktera t&ézi z integrace, budou pravdépodobné podporovat clenstvi v EU
a dalsi integraci. Naopak lidé s niz8imi pfijmy a niz§im vzdélanim, pracujici v odvétvich
ohrozenych konkurenci v ramci jednotného trhu, budou spise zastavat euroskeptické postoje

(Gabel, 1998).

Utilitarni pfistup byl aplikovan také na urovni stat. Podle této logiky by zemé, které
ziskavaji vice prostiedkl z rozpo¢tu EU, nez do né&j pfispivaji, mély vykazovat vyssi miru
podpory integrace (Anderson a Kaltenthaler, 1996).

Ackoli utilitarni faktory hraji dileZitou roli pti formovani postojii k EU, nejsou jedinym

zdrojem podpory nebo opozice vici integraci. Vyzkum ukazuje, Ze utilitarni ivahy jsou Casto



podminény dal§imi faktory, jako je narodni identita nebo politicka orientace (Hooghe a

Marks, 2005).

1.2.2 Identitni motivace

Identitni pfistup zdUraziiuje roli nérodni identity a kulturnich faktorG pfi formovani
postoji k evropské integraci. Vychazi z predpokladu, ze 1idé vnimaji EU jako potencialni

hrozbu pro svou narodni identitu a suverenitu (Carey, 2002).

Podle zastanct tohoto piistupu budou lidé se silnou vazbou na narodni identitu a kulturu
méné naklonéni evropské integraci, protoZze v ni spatiuji ohroZeni narodni svébytnosti a
tradi¢nich hodnot. Naopak lid¢ s kosmopolitni orientaci a slabsi vazbou na narodni identitu
budou pravdépodobné podporovat integraci jako zptisob posileni nadnarodni spoluprace

(Hooghe a Marks, 2005).

Identitni motivace se projevuji také ve vztahu k imigraci a kulturni rozmanitosti. Lidé,
kteti vnimaji imigranty a kulturni odliSnosti jako hrozbu, maji tendenci byt vice
euroskeptiCti, protoze EU spojuji s volnym pohybem osob a multikulturalismem (de Vreese

a Boomgaarden, 2005).

Vyzkumy ukazuji, ze identitni faktory jsou €asto siln¢jSim prediktorem postoji k EU nez
utilitarni ivahy (Hooghe a Marks, 2005). Zaroven vSak plati, Ze utilitarni a identitni motivace
se vzajemné nevylucuji a Casto pusobi spole¢né pti formovani postoje jedince k evropské

integraci.

1.2.3 Vliv narodniho politického kontextu

Tteti ptistup se zamé&fuje na roli narodniho politického kontextu pfi formovani postoji k
EU. Vychazi z ptedpokladu, Ze lidé ¢asto nemaji dostatek informaci a znalosti o fungovani
EU, a proto se pfi vytvafeni svych postoji spoléhaji na voditka z narodni politické scény

(Anderson, 1998).

Podle tohoto pftistupu budou lidé, ktefi podporuji vladni strany a jsou spokojeni s
fungovanim nérodnich instituci, pravdépodobné podporovat také evropskou integraci.
Naopak lidé, kteti jsou nespokojeni s narodni politikou a podporuji opozicni strany, budou

spiSe zastavat euroskeptické postoje (Sanchez-Cuenca, 2000).



Vliv narodniho politického kontextu se projevuje také v tom, jak politické strany ramuji
evropska témata a jaké postoje k nim zaujimaji. Strany mohou vyuZzivat evropskou integraci
k mobilizaci voli¢l a prosazovani svych zajmi, coz ovlivituje celkovou dynamiku vefejné

debaty o EU (Hooghe a Marks, 2007).

Vyzkum ukazuje, ze vliv narodniho politického kontextu na postoje k EU se lisi mezi
jednotlivymi clenskymi staty a v case. Zavisi na faktorech jako je mira polarizace

stranického systému, pozice hlavnich stran k evropské integraci nebo divéra v narodni

instituce (De Vries, 2018).

1.3 Shrnuti kapitoly Evropska integraci a vefejném minéni

Kapitola poskytuje teoreticky zéklad pro pochopeni vztahu mezi evropskou integraci a
vefejnym minénim a faktori, které tento vztah ovlivituji. Tyto poznatky mohou byt dilezité
pro vyvoj modelu pro analyzu medialnich ¢lankli a pfispét k jeho schopnosti zachytit
relevantni aspekty medialniho pokryti EU. Zarovent mohou pfispét k hlubSimu porozumeéni

role médii v procesu evropské integrace a formovani postoju verejnosti k EU.



2 Medialni pokryti Evropskeé unie

Tato kapitola se zabyva roli médii v demokratické spole¢nosti a vyznamem medidlniho
pokryti Evropské unie. Kapitola dale shrnuje, jakou funkci media plni a jaky vliv maji na

obyvatelstvo.

2.1 Role médii v demokratické spolecnosti

Média jsou povazovana za Ctvrtou vétev moci ve staté, vedle moci zakonodarné, vykonné
a soudni, coz odrazi jejich klicovou roli v demokratické spolecnosti. Hlavni funkci médii je
poskytovat obaniim informace, nezbytné pro kvalifikované rozhodovani o vetejnych

zalezitostech a aktivni zapojeni se do demokratického procesu (Strombéck a Shehata, 2019).

V idealnim piipadé¢ by média méla plnit roli hlidaciho psa demokracie, kontrolovat
mocenské elity a upozoriiovat na ptipadné zneuzivani moci ¢i porusovani demokratickych
principt. Poskytovanim platformy pro vefejnou diskusi a pluralitu ndzorit média ptispivaji
k vytvareni informované a angazované vefejnosti, kterd je schopna kriticky premyslet o

spolecenskych problémech a podilet se na jejich feseni (Hanitzsch a Vos, 2018).

Zpisob, jakym média informuji o spolecenskych a politickych tématech, vS§ak nemusi byt
neutralni. Média mohou uréitym zplsobem ramcovat realitu, zdiraznuji nékteré aspekty a
jiné upozaduji, ¢imz ovliviiyji, jak lidé danym tématim rozumi a jaké postoje k nim

zaujimaji (Cacciatore et al., 2016). Vice v kapitole 3 Medidlni rdimcovani a sentiment.

2.1.1 Informacni funkce médii

Primérni ulohou médii je informovat vetejnost o déni ve spolecnosti a ve svété. Média
funguji jako hlavni zdroj informaci o politickych, ekonomickych a socidlnich udéalostech, o
aktivitaich vlady a dalSich vefejnych instituci a o ndzorech a postojich riznych aktért
(McCombs et al., 2014). Tim, Ze média zprosttedkovavaji informace, které by jinak byly pro
vétSinu obC¢anl nedostupné, umoziluji vetrejnosti vytvatet si vlastni nazory a postoje a Cinit
informovana rozhodnuti.

Aby média mohla plnit svou informacni funkci, musi poskytovat piesné, vyvazené a

nestranné zpravodajstvi. To znamen4, Ze by méla usilovat o objektivitu, ovétrovat fakta, davat

prostor riznym nazorim a pohledim a jasné¢ oddélovat zpravodajstvi od komentatii



(Salgado, 2018). Jen tak mohou média pfispivat k vytvareni kvalitni vefejné¢ debaty a

posilovat ditvéru obanti v demokraticky proces.

2.1.2 Vliv meédii na vefejné nazory a postoje

Meédia vsak neplni pouze informacni funkci, ale maji také vyznamny vliv na formovani
vetejnych ndzorti a postojii. Teorie nastolovani agendy (agenda-setting) piedpoklada, ze
média ovliviiyji to, o ¢em lidé premysleji a mluvi tim, Ze nekterym tématim veénuji vice
pozornosti nez jinym (McCombs et al., 2014). Média tak urCuji, kterd témata jsou

povazovana za dileZzitd a hodna vetejné diskuse.

Vliv médii na vetfejné nazory a postoje je vSak komplexni a zavisi na fad¢ faktort, jako
je davéryhodnost médii, individualni charakteristiky pfijemct, nazorové klima ve
spole¢nosti nebo konkurence jinych zdroji informaci. Média tedy nejsou vSemocna, ale
jejich vliv na vetejnou debatu a politicky proces nelze podcenovat (Shehata a Strombéck,

2018).

2.2 Medialni pokryti EU a jeho vyznam

V kontextu Evropské unie hraji média klicovou roli pfi informovani vefejnosti o déni na
evropské urovni a zprostiedkovani vztahu mezi EU a jejimi obcany. Vzhledem k tomu, ze
EU je slozity a mnohovrstevnaty politicky systém, ktery je pro vétSinu lidi vzdaleny a obtizné
srozumitelny, jsou média hlavnim zdrojem informaci o evropské integraci a politikach EU

(Andersen et al., 2016).

2.2.1 Média jako zprostfedkovatel¢ informaci mezi EU a vetejnosti

Meédia funguji jako most mezi EU a vetejnosti. Zprostiedkovavaji informace o aktivitach
evropskych instituci, o rozhodnutich pfijimanych na evropské trovni, o ndzorech a postojich
politickych lidr 1 o dopadech evropskych politik na kazdodenni Zivot obcani (Walter,
2017). Tim ptispivaji k informovanosti vetejnosti o EU a k vytvareni evropské vetejné stéry,

v niz probiha diskuse o spole¢nych evropskych tématech.

Aby média mohla efektivné plnit svou zprostiedkujici roli, musi poskytovat kvalitni a

vyvazené informace o EU. To v8ak neni snadny kol vzhledem ke komplexité evropské
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politiky, jazykové a kulturni rozmanitosti ¢lenskych statt, také casto technickému charakteru
projednavanych témat (Marquart et al., 2019). Média tak Celi vyzvé, jak pftiblizit EU

obCanim a ucinit ji srozumitelnéjsi a relevantnéjsi pro jejich kazdodenni zivot.

2.2 Dopad medialniho pokryti na vnimani EU

Zpisob, jakym média informuji o EU, mad vyznamny vliv na to, jak vefejnost vnima
evropskou integraci a jaké postoje k ni zaujima. Vyzkumy ukazuji, ze pozitivni a podptirné
medialni pokryti EU vede k vyssi podpoie integrace, zatimco negativni a kritické pokryti

posiluje euroskeptické postoje (Brosius et al., 2019).

Dopad medialniho pokryti na postoje vetejnosti k EU vSak neni pfimocary a zavisi na
fad¢ faktort. Naptiklad davéryhodnost médii, individudlni charakteristiky piijemct, jako
jsou jejich politickd orientace, hodnoty a identita, spolu s celkovym kontextem vetejné
debaty o evropské integraci, hraji diilleZitou roli. (Brosius et al., 2019). Vliv médii na postoje

k EU je tak podminény a proménlivy.

Celkové lze tict, ze medialni pokryti EU hraje kli¢ovou roli pfi formovani informované a
angazované evropské vetejnosti. Tim, Ze média poskytuji informace o déni na evropské
urovni, zprostiedkovavaji vztah mezi EU a obCany a ovliviiuji vefejné vnimani a postoje
k integraci. V neposledni tfad¢ také ptispivaji k legitimité a demokratické odpovédnosti
evropského projektu. Zaroven vSak celi vyzvam, jak ucinit EU srozumitelngjsi a

relevantnéjsi pro kazdodenni Zivot ob¢ant.

2.3 Shrnuti kapitoly o Medialni pokryti Evropské unie

Poznatky z této kapitoly jsou dileZité pro hlavni cil nasi prace, ktery se zaméfuje na
vytvofeni modelu pro rozpoznavani medialnich ¢lankt tykajicich se EU a analyzu polarity
sentimentu a ramcl v téchto ¢lancich pomoci algoritmil strojového uceni. Pochopeni role
médii a faktort ovlivitujicich medidlni pokryti EU poskytuje teoreticky zaklad pro vyzkum
a zdlraziiuje vyznam analyzy medidlniho obsahu pro porozuméni vefejnému minéni a

politickému procesu v kontextu evropské integrace.



3 Medialni ramcovani a sentiment

Tato kapitola se zamétuje na dva kli€ové koncepty v analyze medialniho pokryti Evropské
unie: medidlni rdmcovani a polarity sentimentu. Ramcovani a sentiment jsou dulezitymi
nastroji pro pochopeni, jak média prezentuji evropskd témata a jaky vliv miize mit tato

prezentace na vetfejné minéni a postoje k evropské integraci.

3.1 Koncept medidlniho ramcovani

3.1.1 Definice a vyznam rdmcovani

Medialni ramcovani (framing) je proces, pfi kterém média vybiraji a zdaraziuji urcité
aspekty reality a tim ovliviyji, jak publikum danou problematiku vnima a interpretuje
(Entman, 1993). Ramce funguji jako interpretacni schémata, kterd davaji smysl komplexnim
udélostem a tématiim tim, Ze je zasazuji do znamého kontextu a ptisuzuji jim urcity vyznam
(Vreese, 2005). Ramcovani je dilezitym néstrojem medidlni komunikace, protoze umoziuje

zjednodusit a zpfistupnit slozita témata Sirokému publiku.

Volbou specifickych ramcti mohou média ovliviiovat, které aspekty reality jsou
povazovany za dulezité, jaké ptfiiny a dusledky jsou zdlrazinovany a jak4 feSeni jsou
navrhovéana (Semetko a Valkenburg, 2000). Ramcovani tak miize mit vyznamny dopad na
formovani vetejného minéni a politickych preferenci. Jak zduraziuji (Lecheler a Vreese,
2018), zpusob, jakym jsou témata v médiich ramcovana, ma vyznamny vliv na to, jak je
publikum vnima a jaké postoje k nim zaujima. Rdmce mohou ovliviiovat, které aspekty
problému jsou povaZovany za relevantni, jak jsou hodnoceny pficiny a disledky a jaka feSeni

jsou uptednostiiovana.

3.1.2 Vliv ramcovani na interpretaci a postoje vefejnosti

Vyzkumy ukazuji, ze vystaveni uritym ramciim miize vést ke zméndm v postojich a
chovani jednotlivci, naptiklad v ochoté podporovat urcité politiky nebo kandidaty (Lecheler
a de Vreese, 2017). Uginky ramcovani viak mohou byt podminény individualnimi
charakteristikami pfijemct, jako je jejich politicka orientace, hodnoty nebo znalosti o0 daném

tématu (Boomgaarden et al., 2013). Ramce, které jsou v souladu s existujicimi postoji a
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presvédcenimi jedince, maji vétsi Sanci ovlivnit jeho ndzory nez ramce, které jsou s nimi v

rozporu.

Vliv ramcovani na vefejné minéni a politické preference je obzvlasté¢ vyznamny v
kontextu evropské integrace, ktera je komplexnim a mnohovrstevnatym procesem. Jak
poznamenavaji Galpin a Trenz (2019) pozitivni rAmcovani evropské integrace mize vést k
vyssi podpoie EU a jejich politik, zatimco negativni rdmcovani miize posilovat

euroskeptické postoje a snizovat legitimitu evropskych instituci.

3.2 Analyza ramcu v kontextu EU

3.2.1 Identifikace hlavnich ramcl v medialnim pokryti EU

V kontextu evropské integrace lze identifikovat né€kolik typickych rdmci, které se
objevuji v medidlnim pokryti EU. Semetko a Valkenburg (2000) rozliSuji pét hlavnich
ramcu:

1. Ramec konfliktu: zdlraziiuje rozpory a stiety mezi riznymi aktéry nebo institucemi

2. Ramec lidského zajmu: klade diiraz na osobni ptibchy a dopady evropskych politik na
jednotlivce.

3. Ramec ekonomickych disledki: zamétuje se na ekonomické aspekty integrace, jako jsou
naklady, pfinosy nebo dopady na trh prace.

4. Ramec morality: posuzuje evropska témata z hlediska moralnich hodnot a principt.

5. Réamec odpovédnosti: pfisuzuje odpoveédnost za problémy nebo jejich feSeni konkrétnim
aktérim ¢i institucim.

Dalsi autofi identifikovali specifické ramce relevantni pro evropskou integraci, jako je
ramec narodni suverenity, ramec demokratického deficitu nebo ramec kulturni identity
(Galpin a Trenz, 2019). Tyto ramce odréazeji rizné aspekty a vyzvy evropskeé integrace, které

mohou mit odliSny dopad na vefejné minéni a podporu EU.

Vyzkum medialniho pokryti EU ukazuje, ze volba ramct se miize 1iSit mezi jednotlivymi
médii, zem&émi a Casovymi obdobimi. Jak poznamenavaji Boomgaarden et al. (2013),
existuje znacna variabilita v tom, jak média v riznych evropskych zemich informuji o EU a
jaké rdmce pouzivaji. Tato variabilita mize odrazet odliSné narodni kontexty, politické

kultury a postoje vetejnosti viic€i evropskeé integraci.
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3.1.3 Dopad riznych ramctl na vefejné minéni o evropské integraci

Vyzkumy naznacuji, ze rizné rdmce mohou mit odlisny dopad na postoje vefejnosti k
evropské integraci. Napiiklad ramec ekonomickych dasledktt mtze vést k vyssi podpoie
integrace, pokud jsou zdiraznovany piinosy jednotného trhu nebo strukturalnich fondi
(Abbarno a Zapryanova, 2013). Naopak rdmec narodni suverenity mize posilovat
euroskeptické postoje, pokud je integrace ramcovana jako hrozba pro narodni identitu a

samostatnost (Leconte, 2015).

Dopad ramcovani na postoje veiejnosti k EU vSak neni univerzalni a maze se liSit mezi
jednotlivymi zemémi a skupinami obyvatel. Jak ukazuji Gattermann a de Vreese (2020),
uc¢inky rdmcovani mohou byt podminény celkovym kontextem zpravodajstvi,
diivéryhodnosti zdrojt nebo individualnimi charakteristikami ptfijemct. Naptiklad negativni
ramcovani EU miZe mit silnéj$i dopad na postoje jedinci, ktefi maji niz8$i znalosti o

evropské integraci nebo jsou k ni skepticti.

3.2.3 Dopad ruznych ramci na vetfejné minéni o evropské integraci
v Ceske republice

V kontextu Ceské republiky lze o¢ekavat, ze dopad riiznych ramcti na vefejné minéni o
evropské integraci bude ovlivnén specifickym politickym, ekonomickym a spolecenskym
kontextem zemé. Ceska republika se vyznacuje relativné vysokou mirou euroskepticismu ve
srovnani s jinymi ¢lenskymi staty EU (Havlik, 2019). Tento euroskepticismus miiZze byt
posilovan ramci, které zdlraziluji negativni aspekty integrace, jako je ztrata narodni

suverenity, demokraticky deficit nebo ekonomické naklady ¢lenstvi v EU.

Zaroven viak muize byt podpora evropské integrace v Ceské republice posilovana ramci,
které zdiraziuji ptinosy Clenstvi v EU, jako jsou ekonomické vyhody jednotného trhu,
moznosti Cerpani strukturalnich fond nebo volny pohyb osob (RakuSanova, 2007). Pozitivni
ramcovani evropské integrace tak mtize pfispivat k vyS$si podpote EU a jejich politik mezi
ceskou vefejnosti.

Dopad riiznych ramct na vefejné minéni o evropské integraci v Ceské republice mize byt
ovlivnén také dalsimi faktory, jako je politickd orientace, socioekonomicky status nebo

genera¢ni piislusnost. Napiiklad mlad§i generace, ktera vyrostla v dobé &lenstvi Ceské

republiky v EU, miize byt vice naklonéna evropské integraci a méné citliva vici ramcim
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zdaraziujicim ndrodni suverenitu (Macek et al., 2018). Naopak stars$i generace, kterd ma
zkusenost s obdobim pfed vstupem do EU, muze byt vice ovlivnéna ramci, které zduraziuji

rizika a problémy integrace.

3.3 Koncept sentimentu v medidlni analyze

Pii analyze medialniho obsahu je dilezité rozliSovat mezi sentimentem a postojem
(stance), prestoze tyto pojmy spolu Uzce souvisi. Analyza sentimentu se zaméfuje na
identifikaci a kvantifikaci téchto emoci a hodnoceni v textu bez ohledu na konkrétni téma
nebo cil. Naproti tomu postoj je definovan jako afektivni nebo hodnotici pozice vyjadiena
vici konkrétnimu cili nebo tématu. V analyze politickych textl je obzv1asté dilezité tyto dva
koncepty nezaménovat, protoze politické nazory a postoje byvaji komplexni a
multidimenzionalni a mohou byt vyjadfeny riznymi zplisoby, pozitivné i negativné

(Bestvater a Monroe, 2023).

3.3.1 Definice a vyznam sentimentu

Sentiment v medidlni analyze oznacuje emociondlni zabarveni vyjadieny v medidlnim
obsahu vu¢i ur¢itému tématu nebo objektu (Liu, 2015). Analyza sentimentu se zamétuje na
identifikaci a kvantifikaci pozitivnich, negativnich nebo neutralnich tonti v textu. Sentiment
je dulezitym ukazatelem toho, jak média prezentuji danou problematiku a jaké emoce a
hodnoceni vici ni vyjadiuji.

Analyza sentimentu vychazi z predpokladu, Ze jazyk neni neutrdlni a Ze volba slov, frazi
a stylistickych prostiedkii odrazi emoce autora (Taboada, 2016). Sentiment muze byt
vyjadien explicitng, naptiklad pomoci hodnoticich pfidavnych jmen nebo pfislovei (napf.
"skvély", "hrozny", "bohuZzel"), nebo implicitné, prostfednictvim kontextu a konotaci (Khoo

a Johnkhan, 2018).

Vyznam analyzy sentimentu spo¢ivd v tom, ze poskytuje vhled do emocniho rozméru
medialniho pokryti a umoziuje zkoumat, jak média ptispivaji k utvareni vefejného minéni a
nalad viici konkrétnim tématim (Taboada, 2016). Pfevazujici sentiment v medialnim pokryti

muze ovliviiovat emocionalni reakce publika a formovat celkové vyznéni vetejné debaty.
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3.3.2 Polarita sentimentu a jeji urovani

Polarita sentimentu se obvykle rozliSuje na tii zdkladni kategorie: pozitivni, negativni a
neutralni. Pozitivni sentiment vyjadiuje pfiznivé nebo souhlasné vyjadfeni vic¢i tématu,
negativni sentiment naopak vyjadtuje kritické nebo odmitavé vyjadieni. Neutralni sentiment
je charakterizovan absenci jasné¢ vyhranéného vyjadfeni nebo vyvéazenou prezentaci

pozitivnich a negativnich aspektli (Taboada et al., 2011).

Urcovani polarity sentimentu mtize probihat na riiznych trovnich, od jednotlivych slov a
frazi az po celé véty a odstavce (Liu, 2015). Na nejnizsi Girovni se sentiment urcuje na zaklade
tzv. sentimentalnich slov, tedy slov, ktera maji inherentné pozitivni nebo negativni vyznam
(napt. "skvély", "hrozny"). K tomu se vyuzivaji pfedem vytvorené slovniky sentimentalnich

slov, které pfifazuji slovim hodnotu sentimentu (Mohammad, 2016).

Na vyssi urovni se sentiment urcuje na zéklad€ kontextu a kombinace riznych jazykovych
prvkd, jako jsou negace, intenzifikatory nebo ironické vyjadieni (Taboada, 2016). Napiiklad
véta "Tento film neni dobry" obsahuje negativni sentiment, prestoze slovo "dobry" mé samo
o sobé pozitivni vyznam. K zachyceni téchto komplexnéjSich aspektli sentimentu se
pouzivaji pokrocilejsi metody, jako jsou strojové uceni a hluboké neuronové sité (Zhang et

al., 2018).

Vystupem analyzy polarity sentimentu je obvykle ¢iselné skore, které vyjadiuje orientaci
sentimentu. Napfiklad na diskrétnich proménnych -1 (negativni), 0 (neutrdlni nebo bez
sentimentu) a 1 (pozitivni). Toto skore umozniuje kvantitativné porovnavat sentiment v

ruznych textech a sledovat jeho vyvoj v Case.

Analyza sentimentu v§ak ma i své limity a vyzvy. Sentiment mliZze byt vyjadfen velmi
subtilné¢ a ironicky, coz muize byt obtizné zachytit automatickymi metodami (Khoo a
Johnkhan, 2018). Sentiment také mlze byt subjektivni a zavisly na kontextu a interpretaci
Ctenafe. Proto je dualezit¢é kombinovat automatickou analyzu sentimentu s kvalitativnim

posouzenim a zohlediiovat §irs$i kontext medialniho pokryti.

3.4 Vliv sentimentu na vetejné vnimani k EU

Vyzkumy naznacuji, ze sentiment vyjadifeny v medialnim pokryti EU muze ovliviiovat

vefejné vnimani k evropské integraci. Pozitivni medidlni sentiment viii EU je spojovén s
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vy$si podporou integrace a divérou v evropskeé instituce, zatimco negativni sentiment miize

posilovat euroskeptické vnimani (Gattermann a de Vreese, 2020).

Vliv sentimentu na vnimani EU vefejnosti vSak neni pfimocary a miize byt podminén
fadou faktorti. Jak ukazuji Brosius et al. (2020), ucinky sentimentu mohou zaviset na
celkovém kontextu zpravodajstvi, davéryhodnosti zdroji nebo individudlnich
charakteristikach pfijemct. Napiiklad negativni sentiment muze mit siln€jsi dopad na

vnimani jedinct, ktefi maji nizsi znalosti o EU nebo jsou k ni skepticti.

Analyza sentimentu v medidlnim pokryti EU také odhaluje zajimavé trendy a rozdily mezi
jednotlivymi zemémi a médii. Jak poznamenévaji Galpin a Trenz (2019), sentiment vi¢i EU
se mize liSit v zavislosti na narodnim kontextu, politické kultufe a pievazujicich postojich
vetejnosti. Neékteré zemeé mohou vykazovat konzistentné pozitivnéj$i nebo negativngjsi
sentiment vi¢i EU neZ jiné. Podobné mohou existovat rozdily v sentimentu mezi riznymi

typy médii, naptiklad mezi seriéznim tiskem a bulvarnimi deniky.

3.5 Shrnuti kapitoly medialniho ramcovani a sentimentu

V kapitole je popséno vyuziti konceptl, medidlniho ramcovani a sentimentu, vcetné
klicové role, kterou hraji v utvareni vefejného minéni o Evropské unii a procesu evropské
integrace. Jejich analyza je nezbytna pro pochopeni komplexni dynamiky vztahii mezi médii,
vetejnosti a politickymi institucemi v kontextu EU. Poznatky z této oblasti mohou pfispét k
rozvoji teorie evropské integrace a k praktickému vyuZiti v oblasti politické komunikace a

tvorby politik.
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II. Empiricka ¢ast

Empiricka ¢ast prace se zamétuje na aplikaci metod strojového uceni pro automatickou
analyzu sentimentu a ramcii v korpusu Ceskych online medialnich textii o Evropské unii.
Cilem je vyvinout a evaluovat modely schopné klasifikovat sentiment a detekovat pfitomnost
pokryti evropskych témat.
4  Metodologie
4.1 Vytvateni korpusu

4.1.1 Vybér zdrojii a obdobi

Vzorek byl vybiran pouze z online médii. Vyhleddvani bylo omezeno na 30 ceskych
online médii hodnocenych v zebticku MediaRating. “MediaRating je nezavislé hodnoceni
duveryhodnosti médii. Vysledky hodnoceni vyjadiuji miru dodrzovani zakladnich
novinarskych norem ve vybranych zpravodajskych a publicistickych médiich v Ceské
republice (nfnz.cz, 2024). Zahrnuty byly pouze ¢lanky typu "zprava" s ptivodem z Ceské
republiky. Cilem bylo ziskat reprezentativni a vyvazeny vzorek ¢lankt, ktery by pokryval
rizné aspekty evropské integrace a Ceského Clenstvi v EU v obdobi od 1. 1. 2015 do

01.01.2024.

4.1.2 Proces sbéru a filtrace dat

Prvnim krokem bylo definovani kli¢ovych slov pro vyhledavani relevantnich ¢lanki v

archivu Newton Media. Byla pouzita nasledujici klicova slova:

l. Nézvy instituci a organi EU: Evropska unie, EU, Evropskd komise, Evropsky
parlament, Rada Evropské unie, Evropskd rada, Soudni dvir Evropské unie,
Evropska centralni banka, Evropsky tc¢etni dvir

2. Vrcholni ptedstavitelé EU: predseda Evropské komise, predseda Evropské rady,
eurokomisafr, europoslanec, predseda Evropského parlamentu

3. Politiky a iniciativy EU: jednotny evropsky trh, Schengensky prostor, evropska
meénova unie, eurozona, Erasmus, Horizont Evropa, Zelend dohoda pro Evropu

(Green Deal)
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4. Obecné terminy: evropska integrace, evropska spoluprace, evropské hodnoty,
evropska identita, rozsifovani EU, prohlubovani integrace, euroskepticismus, brexit,
budoucnost EU, evropské volby, evropské piedsednictvi, evropské smérnice,
evropské natizeni

5. Cesko a EU: &eské predsednictvi v Radé EU, Cesko a EU, Ceska republika a

Evropska unie, Cesky eurokomisat, Cesti europoslanci, esky postoj k EU
Tato klicova slova byla zadana do vyhledavaciho queery s logickym operatorem OR.

Nasledné¢ byla provedena stratifikace ¢lankl podle kategorii daveéryhodnosti médii (A, B,
C) dle hodnoceni MediaRating. Cilem bylo zahrnout stejny pocet ¢lank od vSech médii
prezentovanych v zebticku MediaRating ve v§ech kategoriich divéryhodnosti. V ptipadech,
kdy dané médium v urcitém roce nepublikovalo ¢lanky o EU a souvisejicich tématech, byl
chybéjici €lanek nahrazen ¢lankem z média, které je danému médiu v Zebticku MediaRating
nejblize. Timto zptisobem byl zajistén vyvazeny pomér zastoupeni médii z riznych kategorii

divéryhodnosti v celkovém korpusu.

Poslednim krokem byla manudlni kontrola relevance vybranych ¢lankt z hlediska jejich
tematického zaméteni na EU a evropskou integraci. Nerelevantni ¢lanky byly nahrazeny
novymi ndhodné vybranymi ¢lanky ze stejného média a roku, pokud to bylo mozné. V
pripad¢ nedostatku ¢lankti z daného média byly pouzity ¢lanky z nejblizsi vyssi kategorie
divéryhodnosti (tento pfipad nastal napiiklad u kategorie C, pro médium Britské listy, které
byly nahrazeny médiem z kategorie B). VSechny vybrané ¢lanky byly staZzeny ve formatu

XLSX.

4.1.3 Popis vysledného korpusu

Stazené clanky byly nasledné pievedeny do jednotného formdatu vhodného pro dalsi
analyzu. Pomoci skriptu v programovacim jazyce Python byly extrahovany relevantni
informace (nazev clanku, text a zdroj) a ulozeny do jednotného datového ramce
(DataFrame). Vysledny korpus obsahoval celkem 118 ¢lanki ze vSech zdrojovych médii a

byl uloZen ve formatu CSV.

Vysledny korpus piedstavuje co nejvice vyvazeny a reprezentativni vzorek Ceského

online medialniho pokryti Evropské unie v obdobi 2015-2024 z 26 médii hodnocenych v

17



zebtiCku MediaRating. Korpus pokryva riizna témata souvisejici s EU a zohlednuje riizné
urovné divéryhodnosti médii pii informovani o evropskych tématech.

Pro vizualizaci zastoupeni jednotlivych médii v korpusu byl vytvoten histogram (viz graf
¢. 1). Graf poskytuje piehledny obraz o tom, jak jsou rliznd média v korpusu zastoupena, a

umoznuje posoudit vyvazenost a reprezentativnost vysledného vzorku.

Graf 1: Zastoupeni médii v korpusu

Zastoupeni médii v korpusu
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Pecliva prtiprava, stratifikace, ptevedeni do jednotného formatu a vizualizace
charakteristik korpusu je predpokladem pro validitu, reliabilitu a transparentnost vysledki
nasledné analyzy. Takto vytvoteny a popsany korpus slouzi jako zaklad pro dalsi faze prace,

zejména pro anotaci ramct a sentimentu a pro trénovani a testovani model strojového ucent.

4.2 Obsahova analyza
4.2.1 Vybér a popis metody

Pro vytvofeni trénovaciho datasetu pro analyzu sentimentu a ramct zpravodajskych
¢lankd o Evropské unii byla v této praci zvolena technika obsahové analyzy. Obsahova

analyza je systematicka metoda, nebo spiSe technika pro objektivni a kvantitativni popis
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obsahu textu. Umoziiuje identifikovat a kvantifikovat vyskyt pfedem definovanych kategorii

v analyzovaném materialu (Krippendorft, 2004).

Manualni obsahovéd analyza, pfi niz vyzkumnik osobné ¢te a koduje text podle
stanovené¢ho kodovaciho schématu, byla uptednostnéna pfed automatizovanymi metodami z
nékolika diivodil. Zaprvé, manudalni analyza umoziuje dosdhnout vysoké piesnosti a validity
anotaci, které jsou klicové pro trénovani kvalitnich modelti strojového uceni. Zadruhé,
manualni kédovani dovoluje 1épe zachytit kontext a nuance v analyzovanych textech, coz je
zvlast¢ dulezité pii identifikaci ramct, které mohou byt vyjadieny implicitné.
Automatizované metody oproti tomu spoléhaji na predem definovand klicova slova a

pravidla, coz mtze vést k prehlédnuti dulezitych aspektl textu (Krippendorft, 2004).

Hlavnim cilem byl stanoven v tivodu této prace. Tento cil vychéazi z poznatki odborné
literatury, kterd doporucuje pouzivat metody SML(Suprvised machine learning) pro analyzu
sentimentu a ramcu, nebot’ pii dostatecné velkém datasetu dokézi piekonat slovnikové

ptistupy (Barbera et al., 2021).

Zakladni soubor pro analyzu tvoti korpus ceskych online mediélnich texti o Evropské
unii, jehoZ sestaveni a charakteristiky jsou popsany v kapitole 4.1. Je dilezité¢ zminit,
nevyhnutelnost ur¢ité miry subjektivity pfi analyze sentimentu a rdmcti. Z tohoto divodu
doslo pfi tvorbé korpusu k jasnému definovani kategorii a konzistentni aplikaci kodovaciho

schématu.

4.2.2 Koédovaci schéma

Koédovaci schéma pouZité v této praci se sklada ze dvou hlavnich proménnych: polarity
sentimentu a pritomnosti ramcl. Kddovaci jednotkou je segment o délce péti vét. Tato délka
segmentu byla zvolena na zaklad€ doporuceni Barbera et al. (2021), podle nichz je kddovani
na urovni segmentl efektivnéj$i nez na Grovni vét, nebot’ segmenty jsou blize irovni objektu,
ktery ma byt klasifikovan. Zaroven segmenty o délce péti vét poskytuji dostateCny kontext
pro spolehlivé ur€eni sentimentu a ramcti, aniz by byly pfili§ dlouhé a zahrnovaly vice témat.

Konkrétni kdodovaci schéma muzeme vidét v tabulce €. 1.

Ttistupiiova Skéla pro kdédovani polarity sentimentu byla zvolena jako kompromis mezi
jednoduchosti a detailnosti. Zatimco bindrni klasifikace (pozitivni vs. negativni) by mohla

zasttit dalezité nuance v datech, jemnéjsi Skala (napt. pétistupnova) by mohla sniZit
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reliabilitu kdédovani a ztizit trénovani klasifikaénich modelt (Grimmer a Stewart 2013).
Zatazeni neutralni kategorie umoznuje odliSit segmenty, které sice zminuji EU, ale

neobsahuji zietelné sentimentalni zabarveni.

Tabulka 1: Kodovaci schéema

Proménné Hodnoty Nazvy hodnot
Polarita sentimentu -1 negativni
0 neutrdlni/ambivalentni
1 pozitivni
NA segment se netyka EU
Réamce 1 Konfliktu
2 Lidského zajmu
3 Ekonomickych diisledkt
4 Morality
5 Odpovédnosti
6 Nelze urcit
NA Segment se netykd EU

4.2.3 Kodovaci instrukce
Kodovaci instrukce vyjadiuji, jak oznacovat dané segmenty v textu.
Polarita sentimentu vyjadiuje celkové hodnoceni Evropské unie v daném segmentu textu.

- Hodnota -1 zna¢i negativni sentiment vi¢i EU. Segment je kodovan jako
negativni, pokud pfevazuji kritické, odmitavé ¢i pesimistické vyroky o EU, jejich
institucich, politikach nebo ptedstavitelich. Piikladem mohou byt vyroky
zpochybiiujici legitimitu ¢i efektivitu EU, poukazujici na jeji nedostatky a selhani,
nebo vyjadiujici obavy z negativnich dopada evropské integrace.

- Hodnota 0 oznacuje neutralni ¢i ambivalentni postoj vii¢i EU. Segment je kddovan
jako neutralni, pokud neobsahuje jasn¢ pozitivni ani negativni hodnoceni EU,

nebo pokud se v ném pozitivni a negativni vyroky vyskytuji ve vyvazeném
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poméru. Neutrdlni segmenty typicky popisuji fakta ¢i udalosti souvisejici s EU
bez explicitniho hodnoticiho zabarveni.

- Hodnota 1 indikuje pozitivni sentiment viac¢i EU. Segment je koédovan jako
pozitivni, pokud pfevazuji ptiznivé, optimistické ¢i podptirné vyroky o EU, jejich
institucich, politikdch nebo predstavitelich. Piikladem mohou byt vyroky
zdUraziujici pfinosy a uspéchy evropské integrace vyjadiujici davéru v EU a jeji
budoucnost nebo ocenujici konkrétni Ciny a rozhodnuti unijnich organt.

- Koéd NA (not applicable) se pouzije v pripade, Zze se segment viibec netyka
Evropské unie. To zahrnuje segmenty pojednavajici o Cist€¢ vnitrostatnich
zaleZitostech bez vztahu k EU nebo o mezinarodnich tématech nesouvisejicich s

evropskou integraci.

Pritomnost ramct je kddovéana podle typologie Semetko a Valkenburg (2000), ktera
rozliSuje pét obecnych ramct Casto se vyskytujicich v politickém zpravodajstvi, které byli

poupraveny k tématu prace, a navic k nim byli pfidany dalsi dva ramce.

1. Ramec konfliktu zdlraznuje rozpory, neshody a spory mezi jednotlivei, skupinami ¢i
institucemi. V kontextu evropské integrace se miize jednat napiiklad o konflikty mezi
Clenskymi staty, evropskymi institucemi, politickymi frakcemi v Evropském
parlamentu ¢i zajmovymi skupinami. Segmenty jsou kédovany jako obsahujici rdmec
konfliktu, pokud akcentuji rozdilné postoje, zajmy ¢i hodnoty aktérd a vykresluji
vztahy mezi nimi jako konfliktni ¢i antagonisticke.

2. Ramec lidského zajmu prezentuje témata skrze osobni piibéhy a zkuSenosti
konkrétnich jednotlivcl. V této praci ramec personalizuje abstraktni procesy a
politiky EU tim, ze ukazuje jejich dopady na Zivoty obycejnych lidi. Segmenty jsou
koédovany jako obsahujici rdmec zdjmu v pfipad€, Ze se zaméfuji na individudlni
osudy a prozitky ve vztahu k EU, at’ uz jde o ptib&éhy tspéchu ¢i zklamani.

3. Ramec ekonomicky nahlizi na témata optikou ekonomickych disledkt a dopadi. V
kontextu EU se Casto zamétuje na hospodaiské ptinosy a ndklady evropské integrace,
fungovani jednotného trhu, dopady spole¢nych politik ¢i finan¢ni a dluhové krize.
Segmenty jsou kodovany jako obsahujici ekonomicky ramec, pokud primarné
hodnoti jednani EU a souvisejicich aktéri z hlediska ekonomické vykonnosti,
konkurenceschopnosti, ristu ¢i prosperity.

4. Ramec morality posuzuje témata z etického ¢i normativniho hlediska. Tento ramec

vztahuje jednani EU a evropskych aktérii k moralnim principim, hodnotdm a

21



idealim, jako jsou lidska préva, solidarita, spravedlnost ¢i demokratické hodnoty.
Segmenty jsou kodovany jako obsahujici ramec morality, pokud hodnoti EU a jeji
¢iny primarné na zakladé souladu s témito normativnimi standardy.

5. Ramec odpovédnosti pfisuzuje odpovédnost za feseni problémil a vyzev konkrétnim
aktérim. V kontextu EU se mulze jednat o odpovédnost evropskych instituci,
narodnich vlad, politickych stran ¢i jednotlivych politiki. Segmenty jsou kdédovany
jako obsahujici ramec odpovédnosti, pokud jasné identifikuji aktéry odpovédné za
vznik problémi, jejich feSeni, nebo naopak necinnost tvaii v tvai naléhavym vyzvam.

6. Kod "Nelze urcit" se pouzije v pfipadé, Ze segment neobsahuje zaddny z vyse
uvedenych ramct. To se mlze stat napiiklad u ryze deskriptivnich segmentl bez
interpretacnitho rdmce, nebo u segmentl vyuzivajicich velmi specifické,
idiosynkratické ramce.

7. NA (not applicable) se pouzije ve stejném piipad¢ jako u aplikace hodnot sentimentu.

To znamena, ze neni v segmentu patrny zadny kontext na EU.

Kategorie rdmci jsou pojaty jako konjunkéni, tj. kazdému segmentu mize byt pfifazen
zadny, jeden nebo vice ramcu. Toto rozhodnuti vychéazi z poznatku, Ze jednotlivé texty ¢asto

obsahuji vicero vzajemné se prekryvajicich a doplitujicich ramct (Matthes a Kohring, 2008).

4.2.4 Proces a vysledek anotace dat

Anotacni proces dat probihal pomoci vlastniho skriptu vytvofeného v programovacim
jazyce Python. Skript nacital jednotlivé ¢lanky z korpusu a rozdéloval je na segmenty o délce
péti vét, které slouZily jako kddovaci jednotky. Tyto segmenty byly postupné prezentovany

anotatorovi v konzoli. Anotovani ¢lankti provadél jen jeden anotator.

Anotator mél za tUkol kazdému zobrazenému segmentu pfifadit hodnoty dvou
proménnych: polarity sentimentu a pfitomnosti ramct, v souladu s kédovacim schématem
popsanym v kapitole 4.2.2 a 4.2.3. Anotator vybiral pfislusné hodnoty zadanim
odpovidajicich koda. Skript pribézné ukladal anotované segmenty a jejich ptisluSnost k
puvodnim ¢lankam.

Vysledny klasifikovany korpus vypada nésledovné. Z celkovych 118 c¢lanki bylo
vytvofeno 907 segmentd, které sice maji jiny pocet slov, ale splituji kritérium péti vét na

jeden segment. RozloZeni sentimentu je prezentovano v tabulce €. 2. Nejcastéji se vyskytoval
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neutralni sentiment, ktery byl nasledovan segmenty, jenz se netykali EU. V tabulce ¢islo 2
muzeme vidét ze 154 segmentil bylo oznaceno jako negativni sentiment, zatimco 34
segmentii meélo pozitivni sentiment. NejvysSi Cetnost byla naméfena u neutralniho

sentimentu, ktery odpovidal 424 segmentim.

Tabulka 2: Rozlozeni sentimentu v anotovanych datech

Polarita Sentimentu Pocet segmenti

Neutralni (0) 424

Netyka se EU (NA) 295

Negativni (-1) 154

Pozitivni (1) 34

Graf 2 ukazuje Cetnosti vyskytu jednotlivych rdmcii a jejich kombinaci v anotovanych
datech. Nejcastéji se vyskytovaly segmenty, které se netykali EU (295 segmenti),
nasledované ramcem konfliktu (149 segmentll) a ekonomickym ramcem (98 segmentit).
Ostatni rdmce a jejich kombinace se vyskytovaly s nizsi frekvenci. Zajimavé je, Ze se v
datech objevily i segmenty s tfemi ¢i ¢tyfmi soubéznymi rdmci, byt’ v malém poctu.

Graf 2: Cetnost ramcii v korpusu

Cetnosti ramc a jejich kombinaci v anotovanych datech
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Ptevaha neutralniho sentimentu a segmentt které se netykali EU naznacuje, Ze znacna
cast korpusu je spiSe deskriptivni a faktickd. Zarovei je patrna polarizace mezi negativnim
a pozitivnim sentimentem, s vyraznou pievahou negativniho. Vyskyt kombinaci ramcii, byt
v mensi mife, poukazuje na komplexnost a mnoho vrstevnatost medialnich reprezentaci EU.
Casty vyskyt ramce konfliktu pak mize odrazet konflikty a spory mezi jednotlivymi aktéry

o smétovani evropské integrace a rolich jednotlivych aktért.

Pro ucely dalsi analyzy bylo rozhodnuto pouzit pouze jeden ramec na segment ¢lanku s
cilem zjednodusit analyzu a zajistit konzistenci dat napii¢ vSemi segmenty. V piipadech,
kdy byl segment piivodné oznacen vice ramci (multilabel), byla provedena redukce na
jediny ramec. Pro segmenty s vice ramci byl aplikovan algoritmus ndhodného vybéru, kdy
byl z pfifazenych rdmcii ndhodné€ vybran jeden, ktery byl ponechan jako jediny
reprezentant daného segmentu, zatimco ostatni ramce byly z anotace odstranény. Tento
pristup zajistil, Ze kazdy segment je nyni reprezentovan prave jednim ramcem, coz
umoznuje jednodussi a pfimocarejsi analyzu dat, avsak je tfeba brat v ivahu potencialni
ztratu nékterych informaci v piivodnich datech. V grafu €. 3 je vidét findlni rozloZeni

ramct pro dalsi analyzu.

Graf'3: Revidované Cetnosti ramcu v korpusu

Cetnosti rdmc(l v anotovanych datech

300 A Kategorie ramcd
Netyka se EU (NA)
Konflikt (1)
Ekonomicky (3)
Moralita (4)

Nelze urdit (6)
Odpovédnost (5)
Lidsky zajem (2)

250 A

200 A

Pocet segmentd
=
w
(=]
!

100 A

50 4

Ramec

V tabulce €.3 jsou uvedeny podrobné cetnosti jednotlivych kategorii rdmci, které byly

pouzity pro dalsi analyzu. Nejcastéji zastoupenou kategorii je "Netyka se EU (NA)" s 297
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segmenty, coz naznacuje, ze ¢ast segmentti korpusu se primarné nezabyva tématy spojenymi
s Evropskou unii. Druhym nejcastéjSim ramcem je "Konflikt (1)" se 179 segmenty,
nasledovany "Ekonomickym (3)" ramcem se 128 segmenty. Tyto vysledky poukazuji na to,
ze v korpusu jsou Casto diskutovany konflikty a ekonomické otazky souvisejici s EU. Ramce
"Moralita (4)" a "Nelze urcit (6)" jsou zastoupeny 115 a 83 segmenty. Nejméné Castym
ramcem je " Lidsky zdjem (2)" s 36 segmenty.

Tabulka 3: Cetnosti ramcii v korpusu

Kategorie ramci Pocet segmenti
Netyka se EU (NA) 297
Konflikt (1) 179
Ekonomicky (3) 128
Moralita (4) 115
Nelze urcit (6) 83
Odpovédnost (5) 69
Lidsky zajem (2) 36
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5 Strojové uceni

5.1 Pfedzpracovani textu

V této praci jsou pouzity dva piistupy pro reprezentaci textovych dat: SBERT(Sentence-
BERT) embeddings a Bag of Words (BoW) model. Kazdy z téchto ptistupli vyzaduje odlisné

kroky ptedzpracovani textu.

Pro transformaci textovych dat na numerické vektory pomoci modelu SBERT neni nutné
provadét rozsahlé piedzpracovani textu. SBERT byl trénovan na velkych neupravenych
textovych korpusech a je schopen si sam odvodit sémanticky relevantni informace z
puvodnich tvart slov a jejich kontextu. Samotna transformace textovych dat na numerické

vektory pomoci SBERT bude popsana v kapitole 5.2.

Na rozdil od SBERT embeddings vyZaduje Bag of Words model vice kroka

predzpracovani textu. Pfedzpracovani textu pro BoW model se skladé z nésledujicich krokd:

1. Tokenizace: Text je rozd€len na jednotlivd slova (tokeny) pomoci tokenizatoru.
Tokenizator bere v tvahu specifika daného jazyka a oddéluje slova od interpunk¢nich

znamének.

2. Odstranéni stop slov: Ze seznamu tokenil jsou odstranéna stop slova, coZ jsou Casta
slova, kterd nenesou vyznamovou informaci (napt. piedlozky, spojky). Odstranéni

stop slov pomaha snizit komplexitu BoW reprezentace a zamétit se na dilezité slova.

3. Lemmatizace: Slova jsou pfevedena na jejich zdkladni tvar (lemma) pomoci
lemmatizatoru. Lemmatizace sjednocuje rizné tvary stejného slova (napt. "bézel",
"bezi", "pobezi" na "bézet"), coz zjednodusuje reprezentaci textu a snizuje pocet
pfiznakd.

Vystupem faze piredzpracovani textu jsou dva typy korpust: Jeden pro SBERT

embeddings a druhy pro BoW matice pfiznaki. Tyto reprezentace jsou dale pouZity pro
vytvofeni specifickych vektorti, které poslouzi k trénovéani a evaluaci modeld strojového

uceni pro klasifikaci sentimentu a detekci ramcti.

5.2 Transformace textu na numerické vektory pomoci SBERT

Pro transformaci pfedzpracovanych textovych segmentli na numerické vektory je pouzit

model SBERT (Sentence-BERT). SBERT je modifikovand verze architektury BERT
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(Bidirectional Encoder Representations from Transformers) (Devlin et al., 2019), ktera je

optimalizovana pro vytvareni vektorovych reprezentaci celych vét ¢i segmenti textu.

Hlavni vyhodou SBERT oproti pivodnimu BERT je, ze dokaze generovat embeddings
pro celé segmenty ptimo, bez nutnosti dodate¢ného zprimérovani embeddings jednotlivych
slov. SBERT je trénovan pomoci dvojic vét s cilem maximalizovat kosinovou podobnost
embeddings pro sémanticky podobné véty a minimalizovat ji pro nepodobné véty. Tento
piistup vede k vytvoreni husté vektorové reprezentace, kterd 1épe zachycuje sémanticky
obsah a kontext segmentli (Reimers a Gurevych, 2019). Zvoleny model SBERT s pfesnym
nazvem "paraphrase-xIm-r-multilingual-v1" byl trénovan na vicejazy¢nych datech pomoci
architektury XLM-RoBERTa zahrnujici i ¢esky jazyk (Conneau et al., 2020). V této praci
vyuzivame Google Colab pro implementaci dané¢ho typu SBERT. Google Colab je
cloudovou platformu pro strojové uceni, kterd nabizi pfistup k vykonnému hardwaru a

usnadiiuje praci v jejim prostiedi.
Transformace segmentti na numerické vektory probiha nasledovné v teoretické roving:

1. Kazdy ptedzpracovany segment (v ¢eském jazyce) je predan modelu SBERT jako
vstup.

2. Model vytvoii embeddings vektor pro cely segment, ktery zachycuje jeho
sémanticky obsah a kontext. Tento vektor ma fixni délku 768 dimenzi bez ohledu
na délku vstupniho segmentu.

3. Vysledné embeddings jsou normalizovany na jednotkovou délku (L2
normalizace). Normalizace zlepSuje stabilitu a konvergenci modell strojového
uceni a umozinuje méfit podobnost segmentll pomoci kosinové vzdalenosti (tthel

mezi vektory).

Vystupem této faze je datova sada, kde je kazdy segment reprezentovan numerickym
vektorem o 768 dimenzich s normalizovanymi hodnotami. Segmenty jsou opatfeny
prislusnymi anotacemi sentimentu a ramcti z ptedchozi faze obsahové analyzy. Tato datova
sada je nyni pfipravena pro trénovani a evaluaci modelll strojového u€eni pro klasifikaci
sentimentu a detekci ramcli. Proces zpracovani embedings v google colab je podrobné

popsan v priloze prace.
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Transformace textu na numerické vektory pomoci BoW

Bag of Words (BoW) je jednoducha, ale u¢inna technika pro reprezentaci textovych dat v

ulohdch zpracovani ptirozeného jazyka. V modelu BoW je text reprezentovan jako

neusporadand mnozina slov, pfi¢emz se nebere v ivahu poradi slov ani gramaticka struktura.

Kazdy dokument je pfeveden na vektor piiznakt, kde kazdy prvek vektoru piedstavuje pocet

vyskytl daného slova v dokumentu.

V této praci pouzivame strategii BoW pro transformaci pfedzpracovanych textovych

segmenti na numerické vektory. K vytvofeni BoW reprezentace pouzivame tfidu

"CountVectorizer z knihovny scikit-learn. Proces vytvoreni BoW matice se sklada z

nasledujicich krok:

1.

6.

Nacteni predzpracovanych dat z CSV souboru, ktery obsahuje lemmatizované

segmenty textl, nazvy ¢lankt, sentiment a ramce.

Extrakce lemmatizovanych segmentli a jejich spojeni do jednotlivych textovych
fetézcll. Soucasné se replikuji odpovidajici ndzvy €lankd, sentiment a rdmce pro
kazdy segment.

Vytvorteni instance tiidy CountVectorizer a provedeni transformace textovych fetézct

segmentll na BoW matici. Kazdy fadek matice predstavuje jeden segment a kazdy

sloupec reprezentuje unikatni slovo (pfiznak) v korpusu.

Pievod BoW matice na hustou numpy matici a ndsledn¢ na DataFrame, kde sloupce

predstavuji jednotliva slova (ptiznaky) a fadky reprezentuji segmenty.

Ptidani sloupci 'Title', 'Sentiment Polarity' a 'Frames' do DataFrame, které obsahuji

odpovidajici informace pro kazdy segment.

UloZeni vysledného DataFrame s BoW reprezentaci do nového CSV souboru.

Vysledkem tohoto procesu je datova sada, kde je kazdy segment reprezentovan

numerickym vektorem ptiznaki, ktery zachycuje pocet vyskytl jednotlivych slov v daném

segmentu.

Kompletni implementace procesu vytvoifeni BoW matice v jazyce Python je uvedena v

piiloze prace.
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5.4 Vybér a popis modelu strojového uceni

Pro ulohu automatické analyzy sentimentu a rdmcd byl zvolen model strojového uceni
Support Vector Machines (SVM). Tento model byl vybran pro svou dobrou vykonnost a

interpretovatelnost v ulohach klasifikace textu.

SVM je diskriminativni klasifikator, ktery hledd nadrovinu v pfiznakovém prostoru
maximalizujici vzdalenost mezi tfidami. Klicovym konceptem SVM jsou jadrové funkce
(kernel functions), které umoznuji efektivné prevést ptvodni piiznakovy prostor do vyssi
dimenze, kde jsou tfidy linearné separovatelné. V této praci je pouzit RBF (Radial Basis
Function) kernel, ktery se osvédcil jako zvlasté ucinny v situacich, kde pocet dimenzi
prevysuje pocet vzorkd, coz je bézné v textovych ulohach. V takovych ptipadech jsou
ptiznaky casto reprezentovany pomoci slovnich vektorti vysoké dimenzionality. RBF jadro
umoziuje modelim efektivné pracovat v nelinedrnich prostorech a je schopné mapovat
puvodni prostor ptiznakli do vys$Sich, dokonce nekone¢nych dimenzi. Tento proces
zjednoduSuje oddéleni tfid prostfednictvim hyperroviny, coZz je zasadni pro u€innou

klasifikaci v komplexnich datovych souborech (Awad a Khanna, 2015).

SVM ma ve srovnani s ostatnimi bézn¢ pouzivanymi klasifikaénimi nastroji pro strojové
uceni, jako jsou rozhodovaci stromy, k-nejblizSich sousedi (k-NN) nebo Naive Bayes,
nékolik vyhod 1 nevyhod. Jednou z hlavnich vyhod SVM je jeho vysoka pfesnost, zejména
v tulohach s vysokou dimenzionalitou ptiznaki, jako je klasifikace textd (Pawar a Gawande,
2012). Diky principu maximalizace okraje mezi tfidami je SVM také méné nachylny k
pfeuceni neZ nékteré jiné modely. PouZiti jadrovych funkci umoZiluje SVM efektivné
zachytit nelinearni vztahy mezi pfiznaky bez nutnosti explicitni transformace ptiznakového
prostoru. Navic SVM poskytuje informace o dllezitosti jednotlivych ptiznakii pro

klasifikaci, coz muze pfispét k interpretovatelnosti modelu (Hsieh a Dhillon, 2014).

Na druhou stranu, trénovani SVM miZe byt vypocetné naro¢né, zejména pro velké datové
sady s mnoha pfiznaky (Hsieh a Dhillon, 2014). Vykonnost SVM také siln€ zavisi na volbé
hyperparametri, jako je typ jadrové funkce a regularizacni parametr C. Nalezeni optimalnich
hodnot mize vyzadovat rozsadhlé ladéni. Interpretace modelu SVM muze byt narocna v
piipadé velmi vysokého poctu ptiznakli. Kromé toho SVM piedpoklada, ze jsou ttidy
linearné separovatelné v transformovaném ptiznakovém prostoru, coz nemusi byt vzdy

splnéno v redlnych datech (Zulfiqar et al., 2022).
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Pti vybéru klasifikacniho modelu je proto dulezité zvazit charakteristiky konkrétni ulohy
a datové sady a porovnat vykonnost SVM s ostatnimi modely pomoci kiizové validace nebo
jinych technik evaluace (Conneau et al., 2020). V kontextu této prace se SVM jevi jako
vhodné volba vzhledem k vysoké dimenzionalité ptiznakd ziskanych pomoci SBERT

embeddings a relativné malému poctu trénovacich vzork.

5.5 Implementace SVM modelu s SBERT transformaci

Modely SVM jsou trénovany na 70 % dat z vychozi datové sady, ktera byla v ptfedchozich
krocich anotovéana a transformovéana na numerické vektory pomoci SBERT embeddings.
Zbyvajicich 30 % dat slouZi jako testovaci mnozina pro evaluaci modelu. Rozdéleni dat na
trénovaci a testovaci mnozinu je provedeno pomoci funkce “train_test split® z knihovny

scikit-learn.

Pfed samotnym trénovanim je provedena uprava cilovych proménnych (sentiment a
ramce) tak, aby byly kompatibilni s pozadavky modelu SVM. U sentimentu jsou hodnoty
'NA' nahrazeny ¢iselnou hodnotou 99 a u ramct hodnotou 0. Nésledné¢ je pro kazdy ¢lanek
vybran nejéastéji se vyskytujici sentiment a ramec pomoci funkce ‘mode’ z modulu
“statistics’. Timto zpisobem ziskdme jednu hodnotu sentimentu a ramce pro kazdy clanek,
coz umoznuje trénovani modelll na urovni ¢lankt. Tato Uprava byla provedena vzhledem
k naro¢nosti implementace SBERT embedings pro kazdy segment. Toto rozhodnuti je
dvojsecné, jelikoz sice ziskavame piehled o rozdéleni rdmcl a sentimentu k uréitym
¢lankim. Na druhou stranu zde dochazi ke ztrat¢ informace, kterd by mohla byt

potencionalné prospésna k lepsi vykonosti modelu.

Modely jsou trénovany oddélené pro tlohu klasifikace sentimentu a pro ulohu detekce
ramcl. V obou pfipadech je pouzit model SVM s jadrem RBF (Radial Basis Function) a
parametrem "class_weight’ nastavenym na "balanced", ktery automaticky upravuje vahy tiid
nepiimo imérné jejich ¢etnostem. Tento pistup pomaha pii praci s nevyvaZzenymi daty, jako

jsou ta v datové sadg, které pouzivame v praci.

Ladéni hyperparametrti modelll neni provedeno pomoci grid search a kiizové validace. Z
davodu vypocetni naroc¢nosti a nelehké implementace do kodu. Misto toho jsou modely

trénovany s vychozimi hodnotami hyperparametrt.
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5.6 Evaluace vykonnosti modelu SVM pro SBERT

Po natrénovéani modeli je jejich vykonnost vyhodnocena na testovaci mnoziné pomoci
standardnich metrik pro klasifikacni ulohy: pfesnost (accuracy), preciznost (precision),
uplnost (recall) a F1 skore. V piipadé¢ klasifikace sentimentu dosahl model SVM
nasledujicich vysledkt. Tabulka €. 4.

Tabulka 4: Vysledky SVM modelu pro klasifikaci polarity sentimentu s SBERT transformaci

Metriky Vysledky
Presnost 0.703
Preciznost 0.741
Uplnost 0.703
F1 skore 0.660

Tyto vysledky naznacuji, Ze model pro klasifikaci sentimentu dosahuje relativné dobré
vykonnosti, s piesnosti a uplnosti pies 70 % a F1 skore pies 66 %. Model je schopen spravné
rozliSovat mezi rliznymi tfidami sentimentu a ma vyvazenou vykonnost z hlediska
preciznosti a uplnosti. U tlohy detekce ramct byly dosazeny nésledujici vysledky, které jsou

uvedeny v Tabulce €. 5.

Tabulka 5: Vysledky SVM modelu pro klasifikaci ramcu s SBETR transformaci

Metriky Vysledky
Presnost 0.432
Preciznost 0.486
Uplnost 0.432
F1 skore 0.558

Vysledky pro detekci ramct jsou méné uspokojivé nez pro klasifikaci sentimentu, s

pfesnosti a Uplnosti kolem 43 % a F1 skore kolem 56 %. To naznacuje, Ze tiloha detekce

24

srovnani metrik pro dané klasifikacni ulohy.
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Graf'4: Porovnani metrik pro klasifikaci polarity sentimentu a klasifikaci ramcii

Vykonostni metriky pro klasifikovani réamcd a sentimentu
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5.7 Implementace SVM modelu s BoW transformaci

Implementace modelu vyuzivajiciho Bag of Words (BoW) reprezentaci byla provedena s
cilem porovnat jeho vykonnost s modelem zaloZenym na SBERT embeddings. Pro zajisténi
férovosti srovnani jsme pouzili stejny dataset a obdobny metodologicky pfistup jako v
ptipadé¢ SBERT. Proces trénovani a ladéni modelu Support Vector Machines (SVM) pro
BoW reprezentaci zahrnoval nékolik kli¢ovych krokd, které byly navrzeny tak, aby co
nejvice odpovidaly postupu pouzitému u SBERT embeddings.

Prvnim krokem byla ptiprava dat, kterd zacala nactenim pfedzpracovanych textovych dat
z CSV souboru. Tento soubor obsahoval BoW reprezentace jednotlivych segmentl textu,
nazvy Clankl, sentimentu a ramce. Aby se zachovala kontinuita a férovost pro srovnani
modeli, bylo nutné BoW data také agregovat na tiroven ¢lankt. To jsme provedli seskupenim
dat podle nazvu ¢lanku, pti¢emz jsme pro kazdy ¢lanek vybrali nejcastéjsi sentiment a rdmc.
BoW vektory vSech segmentii v ramci jednoho ¢lanku byly secteny, ¢imz jsme ziskali

reprezentaci celého clanku.

Nasledn¢ jsme pristoupili k Gpravé cilovych proménnych. Hodnoty Na v sloupcich

sentimentu a rdmcii byly nahrazeny hodnotami 99 pro sentiment a 0 pro rdmce, coz
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odpovidalo pfistupu pouzitému u SBERT embeddings. Tato uprava zajistila konzistenci dat

a umoznila modelu pracovat se v§emi proménnymi datasetu.

Data byla poté rozdélena na trénovaci a testovaci mnozinu v poméru 70:30 pomoci funkce
train_test_split z knihovny scikit-learn. Tento krok zajistil, Ze model bude hodnocen na
dosud nevidénych datech, coz umoziuje realistické posouzeni jeho generaliza¢ni schopnosti.
Zachovani stejného poméru rozdé€leni jako u SBERT piistupu dale ptispélo k porovnatelnosti

obou metod.

Pro samotné trénovani jsme zvolili model SVM s linedrnim jadrem, a to jak pro klasifikaci
sentimentu, tak pro detekci ramcl. Volba linedrniho jadra byla motivovana vysokou
dimenzionalitou BoW reprezentace a relativné malym pocétem trénovacich vzorkd.
Diulezitym aspektem nastaveni modelu bylo pouziti parametru class weight="balanced",
ktery automaticky upravuje vahy tfid nepifimo imérné jejich ¢etnostem v trénovacich datech.

Toto nastaveni pomaha modelu Iépe se vyporadat s ptipadnou nevyvazenosti tfid v datasetu.

Evaluace natrénovanych modelil byla provedena na testovaci mnozin€ s vyuzitim
standardnich metrik pro klasifikacni ulohy: pifesnost (accuracy), preciznost (precision),

uplnost (recall) a F1 skore.

5.8 Evaluace vykonnosti SVM s BoW

Po natrénovani modeld jsme provedli evaluaci jejich vykonnosti na testovaci mnozing.

Vysledky jsou vidét v tabulce €. 6.

Tabulka 6: Vysledky SVM modelu pro klasifikaci polarity sentimentu s BoW transformaci

Metriky Vysledky
Presnost 0.722
Preciznost 0.705
Uplnost 0.722
F1 skore 0.681

Tyto vysledky ukazuji pomé&mé dobrou vykonnost modelu pro klasifikaci sentimentu.
Vyrovnané hodnoty piesnosti a Uplnosti naznacuji, ze model je konzistentni ve své

schopnosti spravné identifikovat a klasifikovat sentiment napfi¢ riznymi tfidami.
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Tabulka 7: Vysledky SVM modelu pro klasifikaci ramcit s BoW transformaci

Metriky Vysledky
Presnost 0.389
Preciznost 0.728
Uplnost 0.389
F1 skore 0.304

Vysledky pro klasifikaci rdmcii nejsou tak pifiznivé jako u klasifikace sentimentu. Nizka
presnost a iplnost v kombinaci s vysokou preciznosti naznacuji, ze model je velmi selektivni
pti klasifikaci rdmcti. V grafu €. 5 je vidét vizudlni srovnani metrik pro rdmce a sentiment

s pouzitim BoW transformace.

Graf'5: Prehled vykonnostnich metrik pro SVM model s BoW transformaci

Lo Vykonostni metriky pro klasifikovéni rédmcl a sentimentu (BoWw)

B Sentiment
s Rédmce

Score

Presnost Preciznost Uplnost F1 skére
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6  Srovnani vysledki SBERT a BoW transformaci

Analyza vysledkii modelti vyuzivajicich SBERT embeddings a Bag of Words (BoW)
reprezentaci poskytuje cenné poznatky o efektivité téchto metod pii zpracovani medialniho

obsahu o Evropské unii v ceském kontextu.

Klasifikace sentimentu: SBERT model dosahl piesnosti 70,3 %, zatimco model s pouzitim
BoW mirn¢ ptekonal tento vysledek s presnosti 72,2 %. Tento rozdil, ackoli maly, je
zajimavy vzhledem k rozloZeni sentimentu v naSem korpusu. S ohledem na to, ze velky pocet
¢lankl bylo oznafeno jako netykajici se EU (58 %), oba modely prokazaly schopnost
efektivné rozliSovat mezi touto prevladajici kategorii a méné zastoupenymi pozitivnimi

negativnimi a neutralnimi sentimenty.

Mirné lepsi vykon BoW modelu v této tiloze mtize byt vysvétlen tim, Ze pro klasifikaci
sentimentu mohou byt kli¢ova specificka slova nebo fraze, které BoW reprezentace dokaze
efektivné zachytit. SBERT, ackoli sofistikované;si, miiZze v n€kterych ptipadech piehlédnout

tyto specifické indikatory ve snaze zachytit celkovy kontext.

V uloze detekce ramctt SBERT model pred¢il BoW model, dosahnuv piesnosti 43,2 %
oproti 38,9 % u BoW. Tento rozdil je vyznamny a odrazi komplexnost ulohy detekce ramct,

kterd vyzaduje hlubsi porozuméni kontextu a sémantice textu.

Rozlozeni rdmci v naSem korpusu bylo pomérné nevyvazené, s vétSinovym zastoupenim
¢lanki netykajicich se EU. Schopnost SBERT modelu dosahnout vyssi pfesnosti v této
narocné uloze ukazuje na jeho lepsi schopnost zachytit jemné nuance a kontextové informace
potiebné pro spravnou identifikaci rdmcii. Piehledné srovnani vSech vysledkd je vidét

v grafu €. 6.
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Graf 6: Grafické srovnani metrik, pri pouziti riiznych transformaci textu
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Oba modely prokazaly solidni schopnost klasifikovat sentiment. Mirn¢ lepsi vykon BoW
modelu naznacuje, Zze pro tuto konkrétni ulohu mtze byt jednodussi lexikalni piistup

dostacujici a v nékterych pripadech vhodnéjsi.

Vyrazné lepsi vykon SBERT modelu v detekci rdmcti poukazuje, ze sofistikovanéjsi
metody jsou vhodnéjsi pro zachyceni komplexnich konceptudlnich struktur, jako jsou
medialni ramce. Tento vysledek je obzvlasté cenny vzhledem k nevyvézenosti ramci v

naSem korpusu.

Tato prace demonstruje potencial metod strojového uceni pro automatickou analyzu
medialniho obsahu o EU. Vyvinuté modely, zejména SBERT model pro detekci ramci,
predstavuji vyznamny nastroj v systematické a efektivni analyzy velkych objemi medialnich
dat. Dosazené vysledky koresponduji s nasimi pivodnimi cili. Podafilo se ndm vyvinout
robustni klasifikacni modely, které dokéazi spolehlivé identifikovat sentiment a tematické
ramce v Ceskych medialnich textech o EU. Zejména v pfipad¢ detekce ramct nd§ SBERT
model skutecné predcil tradi¢ni metodu BoW, coz bylo jednim z hlavnich zdméri této prace.
NaSe zjisténi prispivaji k lepSimu pochopeni moznosti a limitd riznych piistupt k analyze
medialniho obsahu v kontextu evropské integrace. Vysledky ukazuji, ze zatimco pro
jednodussi ulohy jako klasifikace sentimentu mohou tradi¢ni metody stale poskytovat

konkurenceschopné vysledky, pro komplexnéjsi tlohy jako je identifikace ramct jsou

sofistikovangj$i metody jako SBERT vhodnéjsi.
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Zavér

Tato bakalatska prace se zabyvala analyzou medialniho obrazu Evropské unie v ¢eském
kontextu s vyuzitim metod strojového uceni. Hlavnim cilem bylo vyvinout robustni
klasifika¢ni model schopny identifikovat sentiment a tematické ramce v medialnich textech
tykajicich se EU a porovnat jeho vykonnost s tradi¢énim pfistupem zaloZzenym na metodé

Bow.

Teoreticka cast prace poskytla konceptudlni ramec pro analyzu medialnich reprezentaci
EU. Byla diskutovana role médii v informovani vetejnosti o evropskych tématech a jejich
vliv na vnimani EU ze strany obcanil. Pfedstaveny byly koncepty medidlniho rdmcovani a
sentimentu jako kli¢ové nastroje pro analyzu medialniho obsahu a prozkoumany moznosti
jejich zkoumani pomoci metod strojového uceni s ucitelem. Tato ¢ast zdlraznila vyznam
zkouméani medidlnich reprezentaci EU pro pochopeni dynamiky vefejného minéni a

politickych procest souvisejicich s evropskou integraci.

V empirické ¢asti byl popsan proces vytvoreni korpusu ¢eskych online medialnich textd
o EU, zahrnujici vybér zdroja, sbér a filtraci dat a anotaci sentimentu a ramci pomoci
manudlni obsahové analyzy. Anotovand data byla nasledné¢ pifedzpracovdna a
transformovéana na numerické vektory pomoci modelu SBERT pro trénovani a evaluaci

klasifika¢nich modela.

Hlavnim pfinosem této prace je vytvoreni funkéniho modelu pro automatickou analyzu
sentimentu a ramcu v ¢eskych medidlnich textech o EU. Tento model mlZe byt vyuZit pro
efektivnéj§i a systematictéjSi monitorovani medidlniho pokryti evropskych témat a
poskytovat cenné poznatky o dynamice vetejného minéni viici EU. Prace také prispiva k
rozvoji metodologie analyzy medialniho obsahu pomoci technik strojového uceni a
demonstruje potencial téchto pfistupii pro zkoumani komplexnich spoleCenskych a
politickych jevi.

Je vSak tfeba zminit i limity této prace. Jednim z omezeni je relativné maléd velikost

wewvr

datového souboru pouzitého pro trénovani a evaluaci modeld. VEtsi a rozmanitéjsi datovy
soubor by mohl vést k vyssi pfesnosti a robustnosti modelt. Dal$im limitem je zna¢né
redukovani informaci vytvofeného korpusu pro aplikaci SML modelu, ktery by bez téchto
modifikaci byl téZko aplikovatelny. Vysledky mohou byt také ovlivnény subjektivitou
anotatora pifi manualni obsahové analyze, ackoli byla snaha o maximalni konzistenci a

reliabilitu anotaci.
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Budouci vyzkum by se mohl zaméfit na dalsi vylepSeni vykonnosti modelu, naptiklad
vyuzitim pokrocilejSich architektur neuronovych siti nebo zahrnutim dodate¢nych
lingvistickych ptiznakl. Nebo také o vytvofeni sady instrukci, ktery by umoznil vyuzit
potencial vSech anotovanych segmentech. Zajimavé by také bylo rozsitit analyzu na delsi
Casové obdobi a vetsi vzorek médii, aby bylo mozné sledovat vyvoj medidlniho obrazu EU
v Case a identifikovat ptipadné trendy a zlomy. Dalsi oblasti pro budouci vyzkum je integrace
analyzy medidlniho obsahu s dal§imi typy dat, jako jsou priizkumy vetfejného minéni nebo
data ze socidlnich médii, s cilem ziskat komplexné&jsi pohled na vztah mezi medidlnimi
reprezentacemi, vefejnym minénim a politickym rozhodovanim v kontextu evropské

integrace.
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